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Эконометрическое моделирование

АНАЛИЗ ВАЖНОСТИ ГЛОБАЛЬНЫХ ФАКТОРОВ
ДЛЯ НАУКАСТИНГА ВВП

К. С. РЫБАК

В статье показано, что использование дополнительных внешних глобальных факторов в стандартной
факторной модели для наукастинга приводит к значимому улучшению качества наукастов российского
ВВП. В частности, используются глобальный фактор инфляции и глобальный номинальный фактор, дос-
тупные для оценивания практически в режиме реального времени, что в итоге позволяет получать
не только лучшие, но и более ранние наукасты.
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Введение
Краткосрочное прогнозирование отдельных
макроэкономических показателей является
крайне актуальной задачей, существенно важ-
ной для проведения экономической полити-
ки. Наукастинг представляет собой один из
видов прогнозирования, однако в данном слу-
чае прогнозируется не будущий, а текущий
период времени.

Одним из наиболее широко используемых
инструментов для решения задач краткосроч-
ного прогнозирования и наукастинга являют-
ся динамические факторные модели, получив-
шие распространение благодаря работе Сто-
ка и Вотсона [30]. Авторы предполагают, что
реальный процесс порождения данных опи-
сан динамикой некоторых ненаблюдаемых
факторов, для оценивания которых можно
воспользоваться информацией, содержащей-
ся в наблюдаемых (информационных) рядах.
Основным методом выделения факторов из
информационных рядов является метод глав-
ных компонент, имеющий некоторые техни-
ческие ограничения, основное из которых –
необходимость использования сбалансиро-
ванной выборки.

Хотя работа Стока и Вотсона неоднократ-
но подвергалась критике со стороны Форни и

соавторов ([19] и [20]), а также Доз и соавто-
ров ([17] и [18]), в основном критика была на-
правлена на улучшение получаемых оценок
путем использования более продвинутых или
альтернативных процедур выделения факто-
ров из информационных рядов. Однако срав-
нительный анализ получаемых прогнозов при
помощи теста Диебода-Мариано ([16] и [22]),
проведенный авторами исследования [12],
показал, что оценки, полученные для модели
Стока и Вотсона, неотличимы от остальных
подходов.

Практическое применение факторные мо-
дели нашли во многих работах для наукастин-
га макроэкономических показателей как раз-
витых стран – например, Канады [14], Герма-
нии [25], Норвегии [24], Ирландии [15], Новой
Зеландии [26], так и развивающихся – напри-
мер, Китая [21], Турции [28], а также России
в работе [9]. Сравнение наукастинга с альтер-
нативными моделями и c официальными рос-
сийскими прогнозами проводилось также
в исследованиях [4] и [2] соответственно.

Для развивающихся стран–нефтеэкспорте-
ров (к которым относится и Россия) при про-
гнозировании следует учитывать специфиче-
ские переменные, важные для данного класса
экономик. Так, значимую роль для подобных
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экономик играет конъюнктура сырьевых рын-
ков, что было отмечено Мехрара и Оскуи [27].
Вклады сырьевых шоков в российскую эконо-
мику были рассмотрены в работах Полбина,
Скроботова и Зубарева [29], Полбина и Скро-
ботова [8], Шоломицкой [10], Кубонивы [23],
Дробышевского и соавторов [1], Ломиворото-
ва [5], Пестовой и Мамонова [6] и Полбина [7].
В связи с этим целесообразным представляет-
ся включение переменных, характеризующих
динамику мирового сырьевого рынка, в фак-
торную модель для наукастинга российского
ВВП.

Настоящее исследование посвящено уточ-
нению оптимального набора факторов для
наукастинга российского ВВП, выходящего в
официальной статистике с существенной за-
держкой. Одни из наименьших задержек в
выходе данных наблюдаются для рядов инфля-
ции и процентных ставок – использование та-
ких показателей может значительно улучшить
качество наукастов. Улучшение прогнозов в
результате использования финансовых и ин-
фляционных переменных обсуждалось в [19]
для еврозоны. Работа выстроена следующим
образом: далее следуют представление про-
гнозной модели и описание данных, затем –
результаты прогнозирования с помощью оце-
ненной модели, сравнение моделей с различ-
ными наборами факторов на разных времен-
ных промежутках.

Описание данных и модели
Для выделения факторов мы используем мо-
дель, формулировка которой сходна с моде-
лью из [13]; формулировка и методика про-
гнозирования были также подробно описаны
нами в [4] и [2]. Непосредственно для наука-
стинга выпуска мы используем отдельное про-
гнозное уравнение, аналогичное работе [9].
Основным отличием настоящей модели от
представленной в [4] для описания динамики
глобальной экономики является использова-
ние четырех факторов (вместо двух), которые
впоследствии применяются для очистки рос-
сийских информационных рядов и, как след-

ствие, внутренних факторов от влияния внеш-
них. В модели используются следующие гло-
бальные факторы: фактор экономической ак-
тивности, фактор инфляции, сырьевой и но-
минальный факторы. Использование номи-
нальных показателей и инфляции имеет мно-
жество неоспоримых преимуществ при по-
строении наукастов, так как зачастую такие
данные доступны практически в режиме ре-
ального времени. Кроме того, данные ряды
непосредственно связаны с динамикой гло-
бальных инфляционных процессов, что обсу-
ждалось в [3]. Для определения необходимо-
го количества домашних факторов применял-
ся тест Баи и Нг [12], согласно которому мы
используем первые три главные компоненты,
которые суммарно отвечают за 89% вариации
в данных.

Для выделения глобальных факторов ис-
пользуется 43 информационных ряда для стран
ОЭСР, США и Европы: реальные показатели
выпуска и его составляющие, а также индексы
промышленного производства для фактора
глобальной экономической активности; индек-
сы потребительских цен для фактора глобаль-
ной инфляции; различные сырьевые индексы
и реальная цена на нефть для глобального
сырьевого фактора; краткосрочные ставки
процента для глобального номинального фак-
тора. Российские информационные ряды, по-
мимо ВВП и его составляющих, включают
20 показателей: индексы цен, промышленного
производства, краткосрочных ставок процен-
та, физического объема оборота розничной
торговли продовольственными и непродо-
вольственными товарами, норму безработи-
цы, композитный лидирующий индикатор для
России (CLI index) и ряд других номинальных
показателей. Ряды рассматриваются на проме-
жутке с первого квартала 2000 г. по первый
квартал 2021 г. в квартальном выражении. Все
ряды, где это необходимо, очищены от сезон-
ности с помощью процедуры Х13. Нестацио-
нарные ряды рассматриваются в разностях, все
переменные центрированы и стандартизова-
ны при выделении главных компонент.



20 ЭКОНОМИЧЕСКОЕ РАЗВИТИЕ РОССИИ • ТОМ 30 • № 12 • ДЕКАБРЬ 2023

Для получения наукаста по описанной мо-
дели факторная модель оценивается на выбор-
ке вплоть до соответствующего наукасту пе-
риода, после чего полученные оценки факто-
ров используются в прогнозном уравнении,
оцениваемом с помощью метода наименьших
квадратов:
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 – оцениваемые параметры.

Важно отметить, что для каждого периода
наукаст строится с использованием факторов
(как домашних, так и внешних), оцененных
на выборке вплоть до данного периода.

Результаты прогнозирования
и анализ качества прогнозов
Для проверки гипотезы об улучшении качест-
ва прогнозов от добавления большего коли-
чества зарубежных факторов мы используем
тестовую выборку объемом чуть более 20% от
имеющегося набора данных начиная со вто-
рого квартала 2016 г.

Последовательность полученных наукастов
по модели с четырьмя и двумя глобальными

факторами представлена на рисунке. Видно,
что наукасты на периоде до начала глобаль-
ной пандемии COVID-19 имеют достаточно
высокую точность в рамках RMSE и хорошо
предсказывают динамику выпуска до начала
глобальной пандемии. При рассмотрении все-
го тестового периода точность прогноза зна-
чительно снижается ввиду нестандартной при-
роды глобального кризиса. Основным наблю-
дением является значимое различие получен-
ных прогнозов в пользу модели с большим
количеством факторов на промежутке со вто-
рого квартала 2016 г. до первого квартала
2020 г. согласно тесту Диеболда-Мариано.
Однако на полном периоде тестирования зна-
чимого различия не наблюдается.

Выводы
В работе представлено уточнение факторной
модели, которая может быть использована для
получения наукастов ВВП российской эконо-
мики. Использование большего количества
зарубежных данных в виде глобальных факто-
ров инфляции и номинального фактора по-
зволяет повысить ранее полученную точность
оценки динамики темпов роста выпуска на
промежутке, предшествующем глобальной

ЭКОНОМЕТРИЧЕСКОЕ МОДЕЛИРОВАНИЕ

 Источник: построено автором.

Наукасты по факторным моделям
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This work shows that use of more than two global factors in standard factor-augmented model leads to
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for estimation almost in real-time which leads to earlier and better nowcasts.
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